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公共ヘルスケア分野
医療現場のDX
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⽣成AIによる
読影レポートのサマリ⽣成

Amazon Bedrock
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⾳声⼊⼒による
SOAP⽂章⽣成

Amazon Transcribe
Amazon Bedrock
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参考︓診療所の対話・診療記録に特化したソリューション
病院・診療所での対話から、診察記録の⾃動
⽣成と⽇本標準に基づく ICD-10コードの抽
出が可能なAIアシスタント

AWS HealthLakeを統合し、患者、診察記録、
観察結果等のリソースとのFHIR互換性を実現

マイク⼊⼒による⾳声、⾳声ファイル、動画
ファイルなど、あらゆるメディアソースから
SOAP 形式（主観的所⾒、客観的所⾒、評価、
計画）の医療記録を⽣成

関連ブログ:

HealthScriber
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AIエージェントによる
看護業務⽀援

Amazon Bedrock Agent
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AIエージェントによる褥瘡マットレス選定

看護業務
エージェント

Bedrock Agents

検索システム
Knowledge Base

褥瘡予防ガイドライン

検索
結果

検索

検索結果
＋

クエリ

回答
⽣成AIモデル

回答

問い合わせ

在庫管理
Lambda + DB

マットレス在庫

検索 検索結果

看護業務検索
本患者の最適なマットレスは︖
⾃⼒体位変換不可、⾻突出、多汗、
浮腫

褥瘡予防の観点から、交換圧切替型
／上敷圧切替型多層式エアマットレ
スを推奨します。*1

*1褥瘡予防・管理ガイドライン

エアマットレスの在庫は︖

交換圧切替型が4台、上敷圧切替型多
層式が2台空いています
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⽣成AIによる
データ分析

Amazon Q in QuickSight
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⽣成AIによる
医療求⼈マッチング
Amazon Bedrock
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マッチングロジック

求⼈データ

応募者データ

求⼈埋め込みDB

以下の観点で推薦理由をLLMによって分析
1. 応募者の専⾨分野・経験と求⼈の関連性
2. 保有資格・スキルと求⼈要件の⼀致度
3. ⾃⼰紹介⽂から読み取れる志向と求⼈環境の適合性
4. キャリアアップの可能性
5. 地理的メリット（通勤の利便性など）
6. 働き⽅や環境⾯での魅⼒
7. **現実的なキャリアギャップの評価**
8. **必要な準備期間や段階的なステップの提⽰**
テンプレートに沿って⽂章を⽣成

⾮構造データを含むユーザプロファイルから
10個のエンティティをLLMによって抽出
1. 職種・専⾨分
2. 経験・スキル
3. 希望条件
4. 地域・場所
5. 資格・免許
6. 応募傾向
7. 専⾨分野詳細
8. 技術・スキル詳細
9. ⼈間性・ソフトスキル
10. 重要度の⾼いキーワード
エンティティの重みを考慮して埋め込みベクト
ルを⽣成

⾮構造データを含む求⼈データから、
10個のエンティティをLLMによって抽出
1.求⼈タイトル
2.施設名
3.勤務地
4.診療科・部署
5.雇⽤形態
6.年収
7.求⼈内容
8.応募要件
9.福利厚⽣
10.勤務体制
LLMによって埋め込みベクトルを⽣成

# カテゴリの重要度に基づいて重み付け例

category_weights = {

"profession_keywords": 3, # 職種は最重要

"qualification_keywords": 2.5, # 資格も⾮常に重要

"experience_keywords": 2, # 経験も重要

"specialties_keywords": 2, # 専⾨分野も重要

"technical_skills_keywords": 2, # 技術スキルも重要

"soft_skills_keywords": 1.5, # ソフトスキルも考慮

"location_keywords": 1.5, # 地域も考慮

"preference_keywords": 1,

"application_pattern_keywords": 1,

"priority_keywords": 3 # 優先キーワードは最重要

}

埋め込みDBレコードとの
類似度（ベーススコア）を
計算し、フィルタリング

上位のレコードデータと
ユーザプロファイルとの
地理的・資格職種・希望条件
をLLMでスコアリングし、

(静的ロジック)
ベーススコアと合わせてソート

応募者と上位の求⼈データを利⽤して、以下を⽣成。

地理的隣接データベースを作成、

資格・職種は厳密に⽂字列で⼀致を判定


